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การใชโปรแกรม WEKA

Weka (Waikato Environment for Knowledge Analysis) is a collection of machine learning algorithms for data
mining tasks. The algorithms can either be applied directly to a dataset or called from your own Java code. Weka
contains tools for data pre-processing, classification, regression, clustering, association rules, and visualization. It is also
well-suited for developing new machine learning schemes.

The Explorer interface features several panels providing access to the main components of the workbench:
 The Preprocess panel has facilities for importing data from a database, a CSV file, etc., and for

preprocessing this data using a so-called filtering algorithm. These filters can be used to transform
the data (e.g., turning numeric attributes into discrete ones) and make it possible to delete instances
and attributes according to specific criteria.

 The Classify panel enables the user to apply classification and regression algorithms
(indiscriminately called classifiers in Weka) to the resulting dataset, to estimate the accuracy of the
resulting predictive model, and to visualize erroneous predictions, ROC curves, etc., or the model
itself (if the model is amenable to visualization like, e.g., a decision tree).

 The Associate panel provides access to association rule learners that attempt to identify all
important interrelationships between attributes in the data.

 The Cluster panel gives access to the clustering   techniques in Weka, e.g., the simple k-means
algorithm. There is also an implementation of the expectation maximization algorithm for learning a
mixture of normal distributions.

 The Select attributes panel provides algorithms for identifying the most predictive attributes in a
dataset.

 The Visualize panel shows a scatter plot matrix, where individual scatter plots can be selected and
enlarged, and analyzed further using various selection operators.

โปรแกรม Weka เร่ิมพัฒนามาตั้งแตป 1997 โดยมหาวิทยาลัย Waikato ประเทศนิวซีแลนด เปนซอฟตแวรสําเร็จ
ภาพประกอบประเภทฟรีแวร อยูภายใตการควบคุมของ GPL License ซ่ึงโปรแกรม Weka ไดถูกพัฒนามาจากภาษาจาวาทั้งหมด
ซ่ึงเขียนมาโดยเนนกับงานทางดานการเรียนรูดวยเคร่ือง (Machine Learning) และ การทําเหมืองขอมูล (Data Mining) โปรแกรมจะ
ประกอบไปดวยโมดูลยอย ๆ สําหรับใชในการจัดการขอมูล และเปนโปรแกรมที่สามารถใช Graphic User Interface (GUI) โดยมี
ฟงกชันสําหรับการทํางานรวมกับขอมูล ไดแก Pre-Processing, Classification, Regression, Clustering, Association rules,
Selection และ Visualization

Data Mining  Tasks
: CRISP

• Predictive ตองอาศัย
Supervised learning
ซึ่งตองใช training
data set และ testing
data set ได Model

1.Classification ใช
กับขอมูล class ที่
เปนเชิงคุณภาพ เชน
Tree

2.Regression ใชกบั
ขอมูลปริมาณ

• Descriptive เปนแบบ
Unsupervised learning

1.Association เชน
Apiori

2.Clustering เชน K-
mean

Accuracy ,Error, Kappa ,
ROC, confusion matrix

• ทําความเขาใจธุรกิจ
• ระบุปญหา หรอืโอกาส

ทางธุรกิจ
• ระบุ Output/ Input
• Project Planning

• รวบรวมขอมูลที่เกี่ยวของ
• ถูกตองนาเชื่อถือ
• ปริมาณมากพอ
• มีรายละเอียดเพียงพอตอ

การนําไปใช

 Self consistency
 Cross validation
 Split

ETL

Overview of SEMMA

Enterprise Miner nodes are arranged into the following categories according the SAS

process for data mining: SEMMA.
Sample — identify input data sets (identify input data; sample from a larger data set;

partition data set into training, validation, and test data sets).
Explore — explore data sets statistically and graphically (plot the data,

obtaindescriptive statistics, identify important variables, perform
association analysis).

Modify — prepare the data for analysis (create additional variables or
transformexisting variables for analysis, identify outliers, replace missing
values, modify the way in which variables are used for the analysis, perform
cluster analysis, analyze data with self-organizing maps (known as SOMs) or
Kohonen networks).

Model — fit a predictive model (model a target variable by using a regression model, a
decision tree, a neural network, or a user-defined model).

Assess — compare competing predictive models (build charts that plot the percentage
of respondents, percentage of respondents captured, lift, and profit).

ON SAS
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การ Install Software

กรณีที่ในเคร่ืองทานยงัไมมี JAVA ให download file แบบ includes JAVA โดยสามารถเขาที่ website ตอไปน้ี
http://www.cs.waikato.ac.nz/ml/weka/index_downloading.html

จากน้ันทําการ run
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การเรียกใช
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 Explorer เปนโปรแกรมที่ออกแบบในลักษณะ GUI
 Experimenter เปนโปรแกรมทีอ่อกแบบการทดลอง

และการทดสอบผล
 KnowledgeFlow เปนโปรแกรมออกแบบผังการไหล

ของความรู
 Simple CLI (Command Line Interface) เปน

โปรแกรมรับคําส่ังการทํางานผานการพิมพ

 Preprocess การเตรียมขอมูล เลือก file input พิจารณา
รายละเอียดขอมูล แกไขขอมูล แปลงขอมูล

 Classify เปนโมดูลการทําเหมืองขอมูลแบบการจําแนก
ประเภท (Classification) จําแนกประเภทขอมูลทํานายคา
ขอมูลใหมจาก train model

 Cluster เปนโมดูลการทําเหมืองขอมูลแบบการแบงกลุม
(Clustering) แบงกลุมขอมูลตามความคลายคลึง
(Similarity)

 Associate เปนโมดูลการทําเหมืองขอมูลแบบกฎ
ความสัมพันธ (Association rule)

 Select attribute คัดเลือกตัวแปรที่สําคัญ

 Visualize แสดงผลของขอมูลในรูปแบบตางๆ สองมิติ

Explorer

Experimenter KnowledgeFlow
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การนําขอมลูเขาสู WEKA

ประเภทของแฟมขอมูลที่รับได
 แฟมขอมูลที่รับตองเปน ARFF หรือ CSV
 ในกรณีที่แฟมขอมูลอยูในเครือขายสามารถเรียกใชผาน URL ได
 สามารถเรียกใชมูลจากฐานขอมลูได โดยเชื่อมโยงผาน JDBC

กรณี Attribute Relationship File Format (ARFF) is the text format file used by Weka to store data in a database

@relation weather
@attribute outlook {sunny, overcast, rainy}
@attribute temperature real
@attribute humidity real
@attribute windy {TRUE, FALSE}
@attribute play {yes, no}

@data
sunny,85,85,FALSE,no
sunny,80,90,TRUE,no
overcast,83,86,FALSE,yes
rainy,70,96,FALSE,yes
rainy,68,80,FALSE,yes
rainy,65,70,TRUE,no
overcast,64,65,TRUE,yes

กรณี CVS file

 @relation name เปนบรรทัดที่บอกชื่อตารางขอมูลเชิง
สัมพันธ
 @attribute att-name type เปนบรรทัดที่บอกชื่อ

ลักษณะเฉพาะและชนิด
 numeric หรือ real หมายถึงลักษณะเฉพาะที่เก็บคา

เปนตัวเลข
 {v1, v, …, vn} หมายถึงลักษณะเฉพาะที่เก็บคาไม

ตอเนื่อง
 @data เปนบรรทัดที่บอกถึงแถวที่ตามมาจะเปนขอมูล โดย

แตละแถวจะแทนหนึ่งตัวอยางขอมูลซึ่งเรียงตามคาของ
ลักษณะเฉพาะที่บอกไวขางตน

 สรางแฟมแบบ CSV ดวยโปรแกรม Microsoft
Excel โดยบันทึกสกุลเปน CSV
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Data Preparation

• เลือก file input
• ดูรายละเอียด

ขอมูล
• แกไขขอมูล
• แปลงขอมูล

• จําแนกประเภท
ขอมูล
• ทํานายคาขอมูล

ใหมจาก train
model

• แบงกลุมขอมลู
ตามความ
คลายคลึง
(Similarity)

• หารูปแบบขอมลู
ที่เกิดรวมกนั
บอยๆ

• คัดเลือกตวัแปร
ที่สําคัญ

• แสดงผลของ
ขอมูลในรูปแบบ
ตางๆ สองมิติ

5

load

filter analyze
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ตัวอยาง ในการทาํ Discredited เปนการแปลงคาขอมลูใหเปน discrete หรือไมตอเน่ือง เชน คา temperature
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Supervised
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Supervised
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Supervised
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Naïve Bay

File 3weather.arff  Class Label คือ Play ขอมลูเชิงคุณภาพ 2 level

Correctly Classified
Instances
= 64.2857 %

Bayes NaïveBayesSimple

K-nearest neighbors

File 3weather.arff  Class Label คือ Play ขอมลูเชิงคุณภาพ 2 level

Correctly
Classified
Instances
= 78.5714 %

Lazy IBk
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Neural Networks

File 3weather.arff  Class Label คือ Play ขอมลูเชิงคุณภาพ 2 level

Functions MultilayerPerceptron

Correctly
Classified
Instances
= 71.4286 %

Genetic Algorithms

File 3weather.arff  Class Label คือ Play ขอมลูเชิงคุณภาพ 2 level

rules OlexGA

การเพิ่ม ModuleOlex-GA

การเพิ่ม moduleOlex-GA
(a genetic algorithm for the induction of text classification rules)

1. เขา Web https://www.mat.unical.it/Olex-
GA/OlexGA/OlexGA-weka.htm

2. Download file

3. เมื่อ extract file จะได java 2 file

4. Copy ทั้ง 2 file ลงใน drive C:\Program Files\Weka-3-6
5. เขาไป edit file configuration ของ weka  ใน

RunWeka.ini file เพื่อ include the olexGa.jar and the
jaga.jar ลงใน weka classpath ในบรรทัดสุดทายเพ่ิมคําส่ังดังน้ี

cp=%CLASSPATH%;C:/Program Files/Weka-3-
6/jaga.jar;C:/Program Files/Weka-3-6/olexGA.jar

cp=%CLASSPATH%;C:/Program Files/Weka-3-6/jaga.jar;C:/Program Files/Weka-3-6/olexGA.jar
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Linear Regression

File CPU Class ความเร็ว  ขอมูลเชิงปริมาณ ซึ่งตองการพยากรณ

Functions LinearRegression

Unsupervised

Cluster

File… 1bank_data.arff

Cluster SampleKMeans

จํานวน
Cluster ที่
ตองการ

เทคนคิการ
วัดความหาง
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Association

File.. 2market_data.arff

Associate Apriori

Trans_Id Items
T1 {Bread, Jelly,

PeanutButter}
T2 {Bread, PeanutButter}
T3 {Bread, Milk,

PeanutButter}
T4 {Beer, Bread}
T5 {Beer, Milk}

• คาท่ีใชลดคา minimum support
• คา minimum support
• Score ท่ีใชเรียง (rank) กฎความสัมพันธ
• คา Score ท่ีเลือกใน metric Type โดยกฎท่ีสนใจ

จะตองมีคามากกวาท่ีกําหนด
• จํานวนกฎความสัมพันธท่ีตองการ
• แสดงความถี่ของสินคาท่ีตองการซื้อพรอมกัน
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File Asso_Sequential2.csv

Associate GeneralizedSequentialPatterns

ตองประกอบดวย ID และ Time_Stamp

KnowlageFlow

ใชแสดงผล

ใชประเมิน
ตัวแบบ

Preprocess
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กําหนด
Class

กําหนด
Validation

กําหนดใหมีการ
Evaluation

Load data

Class
assignment

Cross Validations
5 Fold

ใชท้ัง training and test set

Replace
Missing

J 48
แสดงผลแบบ

graph

แสดงผลแบบ
Text

9. ใช data buyhouse_miss.arff และเปรียบเทียบผล
ระหวาง 5 fold กับ 10 fold


